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Resumo

A evaséo universitaria € um problema importante dentro das universidades publicas brasileiras, e esta relacionada com
uma série de impactos negativos na formagéo de recursos humanos. O objetivo deste trabalho é identificar a existéncia
de uma relagdo entre tais fatores e a evaséo para o caso da Universidade Federal de Goias no periodo entre 2009 e
2014 usando técnicas de analise de sobrevivéncia. Com esse proposito, utilizou-se um modelo semi-paramétrico de
Cox para identificar a associagdo conjunta dessas caracteristicas. Dentre os resultados obtidos, destaca-se que
mulheres e alunos que cursaram pré-vestibular possuem menor probabilidade de evadir no periodo analisado,
enquanto a renda possui relagéo positiva com as chances de abandono universitario.
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Abstract

The university dropout is a major problem in public Brazilian universities. It is related to a series of negative impacts on
human resources training as well as individual training. The objective of this study is to identify the existence of a
relationship between such factors and dropout in the case of the Federal University of Goias in the period between 2009
and 2014, by using survival analysis techniques. A semi-parametric Cox model was used to identify the joint association
of these characteristics. Among the results obtained, it is noteworthy that women and students who attended pre-
university entrance exams are less likely to evade during the period analyzed, while income has a positive association
with the chances of dropping out.
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1 INTRODUGAO

Ao longo da ultima década, o ensino superior brasileiro apresentou significativa expansao (MEC,
2012), sendo o Programa de Apoio a Planos de Reestruturagdo e Expansdo das Universidades Federais
(REUNI)1 um importante instrumento neste processo. Objetivando ndo somente a ampliagdo do acesso a
educacgdo superior, mas também a permanéncia dos alunos no que tange a compleicdo deste nivel de
ensino, o crescimento do numero de instituicbes de ensino e de campus universitarios implicou em um
aumento nas taxas de matriculas nos cursos de graduagdo, além de mudangas voltadas a melhoria da
qualidade do ensino, como a recorrente exigéncia de titulagdo de doutorado para cargos de docéncia
resultando na ampliacdo de professores com esta titulagcao (INEP, 2016).

Para além destas estratégias e investimentos, a evasao das instituicbes de ensino superior (IES)
brasileiras ainda remanesce como um problema atual. Mais do que isso, diversas especificidades implicam
em heterogeneidade das estatisticas de abandono entre subgrupos que preocupam quando considera-se o
rumo que a educacgdo superior vem tomando em diregado ao mercado privado e a educagao a distancia
(EAD). Isto porque no Mapa do Ensino Superior no Brasil para o ano de 2017, efetuado pelo SEMESP
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(2019), é possivel notar, primeiramente, que 25,9% dos alunos de cursos presenciais evadiram das
instituicdes, enquanto este numero corresponde a 34,3% no caso da EAD. Ja no que diz respeito as
categorias administrativas publicas e privadas, a evasao de cursos presenciais totalizou 18,6% e 28,5%,
respectivamente, e, nos cursos EAD, foi registrado 27,9% e 34,9% de evadidos. Quanto ao abandono ainda
no primeiro ano do ensino superior, o relatério em questédo indica que as menores taxas de evasao foram
associadas a rede privada com participagdo no Fundo de Financiamento Estudantil (FIES) (9,71%) e
Programa Universidade para Todos (ProUni) (10,7%).

Seja qual for o contexto em que ocorre a perda de estudantes, ela representa um desafio a ser
sobreposto por acarretar impactos em diversas esferas. Primeiramente, nota-se que ha consequéncias a
nivel individual derivado do fracasso ou escolha de n&o concluir uma graduagdo, e estas podem ser
expressas em termos do custo monetario e psicolégico para o estudante que fez um investimento de tempo
e recursos. Além disso, sabendo que cada aluno no ensino superior brasileiro requer um gasto anual de
US$ 14,261 mil (OECD, 2018)2, a evasdo gera um impacto econémico oriundo dos recursos investidos
pelas instituicbes publicas e privadas que nado terdo o retorno esperado. Também relacionado a este
aspecto, ha o efeito de transbordamento social, dado que a formagéo de recursos humanos qualificados
possui um impacto positivo no desenvolvimento econdmico de uma sociedade (JOSHUA, 2016).

Tendo em vista estes custos, a necessidade de intervengao para mudar a situagdo de abandono
universitario € dada pela definicdo de tal conceito caso a caso. Tinto (1975) pontua que ha diversas formas
de definir evaséo, posto que o aluno pode deixar a graduagao voluntariamente ou ser forgado a isso devido
a alguma condicionalidade nao foi cumprida dentro da universidade, embora seja possivel argumentar sobre
um terceiro cenario onde ambas as causas podem se mesclar. Sendo assim, o aluno ndo necessariamente
falha em todas as esferas do processo interativo e longitudinal que guia a evaséo apresentado por Tinto
(1975)°. O desbalango entre os canais de formagdo da decisdo individual ou institucional da saida do
discente do ensino superior é que devem ser enderegados pelos gestores.

Dentro deste cenario, identificar os principais fatores associados com a evasao universitaria tem
sido pauta recorrente na literatura sobre educacédo. No caso brasileiro, a literatura ainda €& escassa,
predominando analises empiricas para cursos e instituicdes em especifico (como exemplo, tem-se
Guimarées et al. (2010), Sampaio et al. (2011), Silva (2013), Almeida et al. (2016), e Saccaro et al. (2019)).
Estudos com tal intuito s&o ideais no sentido de remover a heterogeneidade que pode haver entre diferentes
universidades e graduacgoes, tal que o presente trabalho contribui para essa discussao analisando quais as
caracteristicas que estdo relacionadas com a evasao na Universidade Federal de Goias.

A primeira razao para proceder esse estudo trata-se da validade interna de uma analise especifica
para a instituicdo em questdo. Em segundo lugar, 74,8% dos alunos da Universidade Federal de Goias que
responderam ao questionario da pesquisa da Andifes (2019) possuem renda familiar bruta per capita de até
1,5 salarios minimos”. Especialmente em casos como este, & necessario identificar os fatores determinantes
da evasao, visando privilegiar a complei¢do dos cursos de ensino superior devido ao retorno desta titulagéo
evidenciado por estudos como de Barbosa Filho e Pessba (2008).

Contando com dados acerca dos 5.250 alunos de graduacdo que ingressaram em 2009 e foram
acompanhados até a metade de 2014, utiliza-se técnicas de sobrevivéncia para analisar o tempo até a
ocorréncia do evento de interesse no presente trabalho, a saber, o tempo decorrente entre a matricula e a
desisténcia do curso. Desse modo, usa-se o modelo de regressao proposto por Cox (1972), o qual permite
a analise de dados de tempo de sobrevivéncia com ajuste por covariaveis que caracterizam o perfil
socioecondmico do discente.

Como principal resultado deste estudo, tem-se a evidéncia de que a condi¢do socioeconémica do
domicilio esta associada com a evasao das IES. Assim, os coeficientes apontam que os estudantes
casados, com renda superior a dois salarios minimos, que estudam no periodo matutino e noturno, e sao
matriculados em campus do interior de Goias, possuem maiores chances de evadir. Resultados neste
sentido mostram qual deve ser o grupo focal de politicas voltadas a redugao da evaséo universitéria.

Portanto, o presente estudo esta estruturado em cinco seg¢des, tendo inicio por essa introdugao.
Buscando compreender quais os canais que guiam a evasao, na segunda secéo esta uma breve reviséo de
literatura do background teérico da evasdo e apresenta alguns trabalhos empiricos acerca do tema. Em
seguida, na terceira seg¢ao, trata-se do método de analise de sobrevivéncia de Cox utilizado na analise
proposta e, na quarta segéo, estao os resultados e a discussao. Por fim, encerrar-se com as consideracgdes
finais.

2 Como medida de comparacdo, outros paises latinos, gastam anualmente menos em educacéo do ensino superior. Por exemplo, o
Chile U$ 8,406, a Coldmbia U$ 6,369 e o México U$ 8,170.

8 Veja o Diagrama 1, na proxima segao.

4 Veja a apresentagdo dos dados dos discentes da Universidade Federal de Goias na pesquisa da Andifes (2019) em
http://jornal.ufg.br/up/243/o/Pesquisa 2 perfil socioeconomico estudantes UFG 23-05-2019 JM.pdf.

38 SINERGIA, Rio Grande, v. 28, n. 1, p. 37-57, jan./jun. 2024



2 REVISAO DA LITERATURA

A evasdo € um tema que esta constantemente na pauta dos formuladores de politicas publicas,
tanto no ensino basico, quanto no superior. De forma geral, seguindo a teoria do capital humano de Becker
(1964), pode-se dizer que o aluno prossegue os estudos enquanto o retorno esperado da educagao for
maior do que os custos deste investimento de tempo e de recursos financeiros. Sendo assim, Tinto (1975)
destaca que esta tematica requer mais do que a analise de estatisticas de associagao entre caracteristicas
de interesse e 0 abandono, uma vez que o processo de formagao da decisdo de evadir da-se pela interagcéo
longitudinal de caracteristicas pessoais e institucionais. O esquema abaixo sintetiza o modelo tedrico do
autor para suprir esta lacuna:

Diagrama 1 - Esquema ilustrativo do processo de formagao da decisdo de evadir das universidades de
Tinto (1975)

Fonte: Elaborada a partir de Tinto (1975).

Portanto, Tinto (1975) mostra que os atributos anteriores ao ingresso no ensino superior como
caracteristicas individuais, familiares, e desempenho escolar, sendo esta Ultima também afetada pelas duas
anteriores, guiam a formagao de expectativas e compromisso do discente. Partindo disto, o aluno determina
seu nivel de integragdo na universidade, o que também se relaciona aos resultados académicos obtidos.
Conforme pontuado pelo pesquisador, tais experiéncias implicam num processo continuo de adaptagao das
mencionadas expectativas e compromisso do aluno na compleicdo da graduacdo. A interagdo destes
fatores fornece, em ultima instancia, a decisdo de permanecer ou nao no ensino superior.

Dentre as evidéncias empiricas que reforgzam os pontos deste modelo tedrico, pode-se comecar
pela relevancia do background familiar no que tange a performance académica dos alunos, especialmente
como parece haver uma transmisséo intergeracional na educagdo. Em uma analise longitudinal com dados
para a ltalia, Aina (2013) obtém coeficientes indicando que os alunos com os pais possuindo baixa
escolaridade estdo associados a maiores taxas de evasao, resultado de acordo com trabalhos prévios (DI
PIETRO, 2004; LASSIBILLE e GOMEZ, 2008). Mas, além disso, pode-se considerar as curvas de
sobrevivéncia estimadas por Ishitani (2003), onde as taxas de evasdo sdo maiores entre aqueles que os
pais ndo possuem ensino superior, seguidas por alunos em que somente um dos pais possui titulo de
graduagéo e, por fim, discentes com ambos os pais formados neste nivel de ensino. Pode-se entdo formar a
hipétese de que, justamente devido a baixa escolaridade, a familia ndo tenha condi¢des financeiras para
estimular a continuidade nos estudos dos filhos. No entanto, ainda é preocupante a possibilidade deste
cenario gerar a chamada armadilha da pobreza para familias nesta situagéo.

Apesar disso, a relagdo com a renda familiar ndo é clara. Isto porque, a analise empirica de Aina
(2013) trata-se de um caso em que ndo ha coeficientes estatisticamente significativos para a relagéo entre
abandonar o ensino superior € a renda da familia. De maneira contraria, ao investigar os fatores que
influenciam a evasdo da Universidade Federal do Pernambuco, Guimarées et al. (2010) evidenciam que a
renda familiar esta positivamente correlacionada com a probabilidade de abandono, indicativo de um
suporte familiar em termos monetarios. Por outro lado, Ishitani e DesJardins (2002) mostram que os
discentes com maior renda tém menores chances de abandonarem o ensino superior.

No sentido da correlagcdo com caracteristicas socioeconémicas, Hovdhaugen (2015) traz a
importante contribuicdo de distinguir dentro de quais thresholds de tempo dedicados ao emprego tem-se
efeitos heterogéneos sobre a probabilidade de abandono da graduagéo. Assim, aqueles que trabalham mais
de 20 horas semanais estdo associados a maior probabilidade de evadirem, embora aqueles que possuem
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carga horaria laboral inferior a esta ndo apresentam coeficientes significativos para a variavel em questao.

Uma possivel forma de aliviar este problema pode ser a concessdo de ajudas financeiras pelas
universidades. A relevancia de estratégias neste sentido é aprofundada quando dirige-se para estudos
como o de Silva (2013) acerca de uma universidade privada brasileira, a Fundagdo Escola de Comércio
Alvares Penteado. Utilizando modelos de duracdo paramétricos e semi-paramétrico para estudar os
determinantes da evasao no periodo entre 2006 e 2009, dentre os resultados destacados pelo autor na
relacdo positiva com a esta variavel, estdo a reprovagéo no semestre letivo, débito com a universidade, e
aumento da mensalidade do curso. Outro fator importante é a participagdo no ProUni, reduzindo as chances
de abandono do ensino superior, embora Saccaro et al. (2019) obtenham resultados neste sentido somente
para o caso de bolsas integrais. Além disso, no que tange a redugdo dos custos de estudar através de
auxilio aos estudantes, cabe considerar os possiveis efeitos heterogéneos especificos de cada contexto,
assim como Chen e DesJardins (2010) mostra que ha para grupos raciais.

Além disso, a analise de sobrevivéncia efetuada por Murtaught et al. (1999) reforca que ha nuances
a serem consideradas quando tratam-se dos resultados por raga ou etnia. Desta forma, por exemplo, na
estimativa univariada feita por esses autores, evidencia-se que alunos negros, hispanicos, e indios
americanos evadem em maior quantidade que os demais, porém este resultado muda quando testam-se
diferentes especificagdes. Mais do que isso, além nao haver diferencas significativas para os casos de
hispanicos e indios americanos, tem-se que negros possuem menores chances de evasado do que o0s
brancos.

Ainda, é possivel tratar da importancia de distinguir outras caracteristicas pessoais no estudo da
evasdo. Lassibille e Gémez (2008), por exemplo, indicam que alunos do género masculino possuem maior
probabilidade de evadirem de cursos técnicos do que as mulheres, enquanto Guimardes et al. (2010)
evidenciam que mulheres possuem menor probabilidade de serem aceitas no ensino superior e de evadirem
quando ativas na graduagdo. Ademais, este ultimo trabalho mencionado também indica que individuos
casados tém associagdo positiva com a aprovagao para este nivel de ensino e com a evasao, sendo
também recorrente na literatura a associagéo positiva da idade com as chances de evasao (LASSIBILLE e
GOMEZ, 2008; GUIMARAES et al. 2010).

A bagagem de conhecimentos prévios a educagao superior e 0 desempenho durante esse periodo
também ja receberam atengao no que tange a sua relagdo com a evasao das universidades. Agora, mais
uma vez, a associacao entre elas ndo possui um sentido tdo 6bvio. Desta maneira, Guimaraes et al. (2010)
obtém coeficientes indicando que maiores pontuagdes nos testes de ingresso na graduagdo estédo
associadas a maiores probabilidades de evasdo universitaria. Por sua vez, Sampaio et al. (2011), ao
estudar como a evasao esta relacionada com o suporte familiar e 0 desempenho no vestibular no caso da
Universidade Federal de Pernambuco, encontram como resultado que os discentes com maiores notas tém
menor probabilidade de evadir, mas o sentido estimado muda ao serem incluidos efeitos fixos de cursos. Ja
a pesquisa de Arulampalam et al. (2004) para cursos de medicina do Reino Unido aponta que, quanto maior
a nota em testes de qualificacéo anteriores a graduagdo, menores as chances de ocorréncia de evaséo.

Da mesma forma, a modalidade de ingresso no ensino superior e sua relagdo com a evasao aponta
para resultados dispares na literatura. Uma das evidéncias apresentadas esta no estudo de Saccaro et al.
(2019) acerca dos fatores associados com a evasao dos cursos de ciéncias naturais e engenharias das
universidades brasileiras. Pelo uso de técnicas de sobrevivéncia, os autores mostram que o ingresso via
Exame Nacional do Ensino Médio (ENEM) eleva o periodo de sobrevivéncia na amostra. Por outro lado,
Almeida et al. (2016) utilizam técnicas de pareamento em seu estudo com dados da Universidade Federal
da Paraiba, onde obtém coeficiente indicativo de que a aprovagado por meio do Sistema de Selegao
Unificada (SiSU) esta positivamente associada com a evasdo universitaria. Como um possivel argumento
para esse resultado, Almeida et al. (2016) levantam a hipétese de uma estratégia safe choice quando o
aluno pode mudar sua decisao ao ter acesso as suas chances de ingresso nos cursos.

Além disso, ha as caracteristicas associadas ao proprio curso. Saccaro et al. (2019) mostram que
os alunos matriculados em cursos com maior disputa por vagas tendem a ter periodo estendido no ensino
superior, enquanto estudar no turno da noite implica maior probabilidade de evasdo. Outro resultado
importante é trazido por Levy (2007) acerca dos cursos online de uma universidade estadual no sudeste dos
Estados Unidos, onde importa a satisfagdo do aluno com a graduagéo que esta matriculado para determinar
a relagdo com o abandono do ensino superior.

Os resultados de Saccaro et al. (2019) também estdo em acordo com o modelo de Tinto (1975)
acerca dos fatores associados a proépria universidade que s&o relevantes no que tange ao estimulo a
permanéncia no ensino superior até sua conclusdo. Dentre estes, a disponibilizagdo de laboratorio é
variavel estatisticamente significante para aumentar o tempo de permanéncia na graduagao. Outros fatores
sdo apontados por Kim e Kim (2018), por meio de modelos de dados em painel com dados ndo lineares
para o caso da Coréia do Sul. Aqui, chama a atencéo que importa a categoria administrativa das instituicoes
e sua localizagédo geografica, onde ha menor probabilidade de evasédo se estas forem publicas e situadas
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em area urbana. Ja o tamanho da universidade em termos de nimero de alunos possui associagao positiva
com o abandono da graduacgao. Por isso, Baggi e Lopes (2011) argumentam que ha necessidade de uma
avaliagao institucional para aprimorar os processos internos da instituicdo em todas as dimensdes passiveis
de afetarem os resultados educacionais.

No que tange ao fator de comprometimento com o objetivo e instituicao apontado por Tinto (1975),
pode-se trazer a discusséo o trabalho de Silva Filho et al. (2007). Os autores discorrem sobre a relevancia
do desempenho académico e integracéo ao contexto da universidade, além do que o aluno espera do curso
e formagao no mesmo para decidir sobre a continuidade no ensino superior.

Como embasamento para esta discussdo, tem-se o resultado de Saccaro et al. (2019) acerca da
importancia da expectativa em relacdo ao mercado de trabalho. Evidenciando que alunos dos cursos de
Ciéncia, Matematica e Computacado possuem maiores chances de evasao do que aqueles matriculados nos
cursos de Engenharia, Produgdo e Constru¢cdo. Os autores destacam que este ultimo grupo possui
associagdo com maiores salarios e, por isso, acarretaria menor abandono universitario. Além disso, a
integracdo as instituicdes através da participacdo de atividades remuneradas ou n&o remuneradas reduz
consideravelmente as chances de evasdo. Entdo, embora Silva Filho et al. (2007) argumentem sobre as
questdes financeiras figurando entre as principais motivagées da evasdo, também destaca que estas
acabam representando somente uma parcela do que o aluno considera ao calcular seu custo-beneficio de
obter a titulagdo de ensino superior.

Portanto, na interagcdo de todos estes fatores discutidos gerando um processo continuo de
adaptagao de escolhas, tém-se que os canais que levam a evasdo sdo os mais diversos, assim como as
evidéncias empiricas apontam que ha divergéncias sobre o sentido de muitos destes. Por isso, busca-se
contribuir com a discussao sobre o tépico ao adicionar resultados para o caso da Universidade Federal de
Goias, de modo que o foco esta na validade interna do estudo. Para atingir tal objetivo, a seguir faz-se uma
breve explicacdo de como se enquadra a metodologia de analise de sobrevivéncia para o contexto proposto
e, na sequéncia, estdo os resultados das estimagdes efetuadas.

3 METODOLOGIA EMPIRICA E DADOS

A presente secdo traz uma breve apresentagcdo da metodologia empirica de analise de
sobrevivéncia utilizada para proceder com as estimagdes, assim como aborda-se a questdo dos dados e
caracterizagao da variavel indicativa de evasao.

3.1 Analise de sobrevivéncia

Andlise de sobrevivéncia € um conjunto de técnicas estatisticas que estuda de forma pormenorizada
dados em que a variavel de interesse € o tempo até a ocorréncia de um determinado evento. No contexto
deste trabalho, o evento de interesse é a evasao, tal que o tempo transcorrido entre a matricula no curso
até a desisténcia recebe o nome de tempo de sobrevivéncia.

Quando, por alguma razéo, nao é possivel conhecer o tempo de sobrevivéncia de um individuo ou
ocorreu algo que néo foi o evento de interesse, diz-se que o tempo de sobrevivéncia é censurado (WIENKE,
2010). Aqui, a censura ocorre naturalmente para aqueles discentes que ndo experimentam o evento de
interesse (evasao) até o fim do periodo do curso de graduagéo. Ainda, devido a 6bito do académico, perda
de contato e/ou alguma outra caracteristica que retirou o discente do estudo que nao seja a evasdo. Ha
varios tipos de censura, por exemplo, censura a direita, censura a esquerda e censura intervalar, e tais
informacgdes s&o consideradas para que calculos ndo guiem a conclusdes enviesadas.

Formalmente, seja T uma variavel aleatéria ndo-negativa, representando o tempo até a ocorréncia
de um evento. Seja f(¢) a funcdo densidade de probabilidade (FDP) associada a T. Entdo, a
correspondente func¢ao de distribuigdo acumulada (FDA) é dada por:

Fl) =P(T =t) = J;f{sj ds (1)

A probabilidade de sobrevivéncia do individuo ser maior que o instante t, ou seja, 5{(t) = 1 — F(t),
recebe o nome de fungdo de sobrevivéncia (FS). A probabilidade de a falha ocorrer em um intervalo
[t.t + £) pode ser expressa na forma da FS, como segue: 5(t) — 5(t + £). Esta funcdo pode ser estimada
assumindo um modelo probabilistico conhecido (método paramétrico), como Weibull ou Gompertz, ou com o
uso de métodos ndo paramétricos, como o estimador proposto por Kaplan e Meier (1958). A taxa de falha
nesse mesmo intervalo é dada pela probabilidade de que ocorra o evento de interesse antes de ¢, dividido
pelo comprimento do intervalo. Trata-se da fung&o de risco (FR) denotada por wu(¢):
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(t)
p(2) =55 @

Porém, para identificar a influéncia de diferentes fatores no risco de ocorréncia da evasdo é
necessario partir para modelos paramétricos ou semi-paramétricos. Na subsegcdo seguinte sera
apresentado o modelo utilizado para proceder com as estimagdes de interesse.

3.2 Modelo semi-paramétrico de Cox

O modelo de regressao proposto por Cox (1972) permite a analise de dados de tempo de
sobrevivéncia ajustado por covariaveis. Assim, sendo X' = (x,,..,x,) as varidveis observaveis utilizadas
como controles na equagéo a ser estimada, a expressdo para o modelo de Cox com p covariaveis € dada
por:

ultlX) = p () R(XD (3]

de modo que h{X)} =h(f. X1 é uma fungdo positiva e, aqui, multiplicativa. Desta forma, se trata de um
modelo semi-paramétrico, composto pelo produto de um componente ndo-paramétrico (u;) e outro que é
paramétrico (h{x)). Logo, u,€ uma funcdo positiva do tempo que fornece o risco independente das
covariaveis. Por fim, nota-se que os parametros g' = (4,.....,) associados aos controles sdo estimados
por Maxima Verossimilhanga. '

3.3 Dados

Para realizar as estimativas, os dados utilizados foram cedidos pela Pro-Reitoria de Graduagéo
(PROGRAD) da Universidade Federal de Goias, sendo correspondentes a 5.250 estudantes de graduacgao
que ingressaram e se matricularam na instituigdo no ano de 2009. Os alunos foram acompanhados desde o
dia de ingresso a universidade até o meio do ano de 2014, tal que o evento de interesse é a evasao dos
discentes durante o periodo de estudo.

Como variavel dependente, foram considerados alunos evadidos aqueles que: reprovaram por
média/falta em todas as disciplinas por 2 semestres consecutivos; reprovaram por média/falta em todas as
disciplinas no semestre de ingresso; foram transferidos para outra instituicdo de ensino superior (IES);
reprovaram por falta 3 vezes na mesma disciplina e reprovaram por falta em todas as disciplinas por 2
semestres consecutivos; reprovaram por falta em todas as disciplinas por 2 semestres consecutivos; nao
efetuaram a matricula; optaram por outro curso ou desistiram do curso.

As informagbes acerca do aluno, background familiar, curso, e instituicdo, foram obtidas dos
questionarios socioecondmicos preenchidos pelos discentes durante sua inscrigdo no processo seletivo da
universidade. Consideram-se as seguintes caracteristicas: idade, sexo, raga/cor, escolaridade do pai,
escolaridade da mae, estado civil, idade, tipo de escola que cursou o ensino médio, se fez curso de pré-
vestibular, renda mensal do estudante, trabalho, turno que estuda e localizagdo do campus.

Ademais, com o intuito de verificar se a evasdo ocorre de modo diferente entre os cursos de
graduagdo, utilizou-se a classificagdo da Coordenacéo de Aperfeicoamento de Pessoal de Nivel Superior5
(CAPES), a qual subdivide as graduagdes em grandes areas do conhecimento. Adicionalmente, tendo como
base esse ranking, também foi efetuada uma divisdo dos cursos segundo a area de exatas ou ndo. Sendo
assim, os cursos de nivel superior classificados nos grandes grupos de Ciéncias Exatas e da Terra e de
Engenharia foram englobados como sendo de exatas, enquanto os demais foram chamados de ndo exatas.

Na sequéncia, a Tabela 2 apresenta um breve resumo descrito das variaveis utilizadas para as
estimativas.

® A classificagdo dos cursos por area esta disponivel em: https://www.capes.gov.br/avaliacao/sobre-as-areas-de-avaliacao
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Tabela 2 - Estatisticas descritivas das variaveis.

Variaveis Observagoes Média Desvio-padrao Minimo Maximo
Evadiram 5250 0,27 0,45 0 1
Idade (18 a 20 anos) 5250 0,52 0,50 0 1
Idade (> 20 anos) 5250 0,29 0,45 0 1
Sexo (feminino) 5250 0,51 0,50 0 1
E. civil (casado) 5250 0,31 0,46 0 1
E. civil (outros) 5250 0,10 0,30 0 1
Raca (preto) 5088 0,08 0,28 0 1
Raca (pardo) 5088 0,36 0,48 0 1
Raga (amarelo) 5088 0,05 0,21 0 1
Raga (indigena) 5088 0,00 0,06 0 1
Raca (outro) 5088 0,01 0,08 0 1
Esc. pai (fundamental) 5250 0,28 0,45 0 1
Esc. pai (médio) 5250 0,34 0,47 0 1
Esc. pai (superior) 5250 0,29 0,45 0 1
Esc. pai (sem informagao) 5250 0,07 0,25 0 1
Esc. mae (fundamental) 5250 0,23 0,42 0 1
Esc. mae (médio) 5250 0,36 0,48 0 1
Esc. mae (superior) 5250 0,35 0,48 0 1
Esc. mae (sem informagao) 5250 0,04 0,20 0 1
Ens. médio (particular) 5250 0,47 0,50 0 1
Ens. médio (metade) 5250 0,05 0,21 0 1
Pré-vest. (1 semestre) 5250 0,25 0,43 0 1
Pré-vest. (1 ano) 5250 0,20 0,40 0 1
Renda (1 salario) 5250 0,18 0,38 0 1
Renda (1 a 2 salarios) 5250 0,11 0,31 0 1
Renda (> 2 salarios) 5250 0,10 0,30 0 1
Trabalho (sim) 5250 0,31 0,46 0 1
Trabalho (outros) 5250 0,06 0,25 0 1
Turno (matutino) 5250 0,17 0,38 0 1
Turno (vespertino) 5250 0,07 0,25 0 1
Turno (noturno) 5250 0,33 0,47 0 1
Campus (Catalao) 5250 0,14 0,34 0 1
Campus (Jatai) 5250 0,14 0,34 0 1
Campus (Cid. Goias) 5250 0,02 0,15 0 1
Ciéncias Agrarias 5250 0,08 0,27 0 1
Ciéncias Biologicas 5250 0,05 0,22 0 1
Ciéncias Exatas e da Terra 5250 0,14 0,35 0 1
Ciéncias Humanas 5250 0,14 0,35 0 1
Ciéncias da Saude 5250 0,14 0,34 0 1
Ciéncias Sociais Aplicadas 5250 0,15 0,36 0 1
Educacao 5250 0,04 0,21 0 1
Engenharias 5250 0,14 0,35 0 1
Letras e Artes 5250 0,11 0,31 0 1
Multidisciplinar 5250 0,01 0,08 0 1
Nao Exatas 5250 0,72 0,45 0 1
Exatas 5250 0,28 0,45 0 1
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Conforme a construgdo da variavel de evadidos do presente estudo, tem-se 27% dos alunos da
amostra nesta situacdo. Quanto as caracteristicas dos alunos, 52% possuem idade entre 18 e 20 anos, 51%
sdo mulheres, e a variavel de cor/fraga de referéncia (brancos) registra 49% dos discentes. Em
caracteristicas indicativas do background familiar, a escolaridade dos pais mostra maiores percentuais para
ensino médio e superior, ha balango entre alunos de escolas publicas (48%) e privadas (47%), 55% néo fez
curso pré-vestibular, além de predominar alunos sem registro de renda (61%) e sem atividade laboral (62%).

Voltando-se aos cursos e campus, a base de dados possui maior registro de alunos de turno
integral (43%) e noturno (32%), enquanto 70% estdo no campus de Goiania. Por fim, a maior concentragao
dos cursos esta na area de Ciéncias Exatas e da Terra, Ciéncias Humanas, Ciéncias da Saude, Ciéncias
Sociais Aplicadas e Engenharias, com frequéncia de cerca de 15% cada uma. Além disso, tem-se que
grande parte desses cursos de graduagédo sdo compostos por areas consideradas como nao exatas (72%).

4 RESULTADOS EMPIRICOS

Como um primeiro passo para avaliar os resultados, buscou-se identificar se ha outliers quanto ao
tempo até a evasdo. Esse resultado € apresentado na Figura 1, onde o menor tempo de abandono da
universidade observado é de 0,1 més e o maior tempo é de 61,5 meses (aproximadamente 5 anos). Ja a
mediana do tempo até a evasao é de aproximadamente 24 meses, 0 que corresponde a dois anos.

Figura 1 - Blox-Plot ajustado dos tempos até a evasao
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Fonte: Elaborada pelos autores.

Apos proceder-se com essa analise, o0 método de Kaplan-Meier fornece as estimativas das curvas
de sobrevivéncia segundo as caracteristicas utilizadas como controles na presente analise. De modo geral,
essas curvas apresentam a forma de degraus descendentes, tendo em vista que as probabilidades de
sobrevivéncia ao evento para tempos de monitoramento maiores tendem a ser mais baixas. Em outras
palavras, as curvas de Kaplan-Meier apresentam a probabilidade de sobrevivéncia (ndo evadir) de acordo
com o passar do tempo, considerando-se a caracteristica a ser analisada. Em linhas gerais, ao passar mais
tempo, ha uma menor probabilidade de um aluno evadir, independentemente da caracteristica a ser
observada. Por exemplo, a Figura 2(a) trata das faixas de idade dos discentes. Com isso, é possivel dizer
que alunos mais velhos evadem em um tempo menor em relagdo aos demais.

Aplicando o teste de comparagao de curvas proposto por Tarone e Ware (1997)6, nota-se que pelo
menos uma das curvas tem comportamento diferente das demais e os dados sugerem que todas as curvas
se comportam diferentemente entre elas (p-valor<0,01) no teste dos pares. Por sua vez, as curvas de
sobrevivéncia estimadas segundo sexo sdo apresentas na Figura 2(b), onde o teste Tarone-Ware sugere
que pelo menos uma das curvas possui comportamento diferente das demais (p-valor<0,01). Nesta figura,
fica em voga que os homens tendem a evadir em menor tempo do que as mulheres.

® A partir daqui, sera utilizada somente a expressao “Tarone-Ware” quando apresentados os resultados dos testes.
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Figura 2 - Estimativa das curvas de sobrevivéncia de Kaplan-Meier
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Fonte: Elaborada pelos autores.

A experiéncia de evasdo segundo estado civil dos estudantes é apresentada na Figura 3(a). As
estimativas sugerem a existéncia de diferencas na evasao segundo estado civil, de modo que os solteiros
demoram mais para evadir em relagdo aos casados ou que ja foram casados. Apds a realizagéo do teste
Tarone-Ware pode-se dizer que ha evidéncia estatistica para afirmar que pelo menos uma das curvas é
diferente das demais (p-valor<0,01). Aplicando esse teste em pares para o estado civil dos discentes, pode-
se dizer que a curva de sobrevivéncia dos casados e outras situagdes (divorciados, vilvos e separados)
tém comportamento semelhante, porém essas duas curvas séo diferentes da curva dos solteiros.

Ao lado direito (Figura 3(b)), sdo apresentadas as curvas de sobrevivéncia estimadas segundo a
raga/cor, onde os indigenas demoram um tempo menor para evadir. Com base nos resultados do teste
Tarone-Ware, ao menos uma das curvas tem comportamento diferente das demais (p-valor<0,019). Quanto
as curvas de sobrevivéncia dos brancos, pardos, amarelos e negro, tais sdo bem parecidas e bastante
préximas, e o referido teste mostra que essas quatro curvas possuem comportamento bastante semelhante,
enquanto a curva associada aos indigenas é apontada pelo teste como sendo diferente de todas as outras
curvas. Ademais, note que a variavel raca/cor € auto declarada pelos discentes, por isso deve ser
interpretada com cautela.
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Figura 3 - Estimativa das curvas de sobrevivéncia de Kaplan-Meier

3(a): Estado civil

3(b): Cor'raca

o =

IS =

G

=

(g

[=]

v W

=] - =1

= =

=} =)

S S 4

< T T T = T T T

20 40 60 20 40 60
Tempo em meses Tempo em meses

Solteiro Branco Preto
Casado Pardo Amarelo
Qutros Indigena Qutros

Fonte: Elaborada pelos autores.

A curvas de sobrevivéncia segundo a escolaridade do pai e da mae encontram-se na Figura 4.
Observa-se que ha sobreposicédo de algumas curvas de sobrevivéncia nas duas figuras. Realizando o teste
Tarone-Ware para a escolaridade do pai, referente a Figura 4(a), pode-se dizer que pelo menos uma das
curvas apresenta comportamento diferente das demais (p-valor<0,01). O teste em pares indica que as
curvas de sobrevivéncia dos pais com nenhuma escolaridade ou que cursaram somente o nivel
fundamental tém comportamento semelhante (p-valor=0,44), assim como ocorre para as curvas de nivel
médio e superior (p-valor=0,86). Além disso, essa figura aponta que alunos com pais que possuem baixos
niveis de escolaridade (nenhuma escolaridade ou fundamental) evadem em menos tempo que os demais.
Os resultados segundo a escolaridade da mae sao semelhantes aos resultados encontrados em relacao a
escolaridade do pai, estando registrados na Tabela 4(b).
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Figura 4 - Estimativa das curvas de sobrevivéncia de Kaplan-Meier
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Fonte: Elaborada pelos autores.

Em relagédo ao tipo de escola em que o estudante cursou o ensino médio (Figura 5(a)), alunos
provenientes de escola particular demoram um tempo maior para evadir em relagcdo aos demais. Os
resultados do teste Tarone-Ware sugerem que pelo menos uma das curvas tem comportamento diferente
das demais (p-valor<0,01). Quando se aplica o teste aos pares, pode-se dizer que as curvas de
sobrevivéncia dos alunos que cursaram o ensino médio em escola publica e alternaram entre escola publica
e particular ttm comportamento semelhante (p-valor=0,77), porém essas duas curvas sao diferentes da
curva dos alunos que estudaram em escola particular (p-valor<0,01).

Por sua vez, na Figura 5(b) estdo as curvas de sobrevivéncia segundo a realizagcado de curso pré-
vestibular, tal que os alunos que n&o realizaram curso pré-vestibular tendem a evadir em um tempo menor
do que os demais. Executando o teste de comparagéo, se diz que pelo menos uma das curvas possui
comportamento diferente das demais (p-valor<0,01). Ja ao aplicar o teste aos pares, o resultado aponta que
as trés curvas sao diferentes entre si.
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Figura 5 - Estimativa das curvas de sobrevivéncia de Kaplan-Meier
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Fonte: Elaborada pelos autores.

Quanto as caracteristicas de renda e ocupacao, tem-se a Figura 6. Primeiramente, segundo a renda
mensal, na Figura 6(a), os alunos que nao possuem renda mensal tendem a demorar um tempo maior para
evadir em relagdo aos demais. Para verificar o comportamento das curvas, faz-se o teste Tarone-Ware, o
qual sugere que ha diferenga em pelo menos uma das curvas (p-valor<0,01). Em seguida, o teste aos pares
revela que as curvas de sobrevivéncia dos alunos com renda mensal de até um salario minimo e entre um e
dois salarios sao semelhantes (p-valor=0,13). Assim, também, as curvas de sobrevivéncia dos alunos com
renda mensal de entre um e dois salarios minimos e mais que dois salarios também apresentam
similaridades (p-valor=0,59), enquanto a curva dos alunos que ndo possuem renda tem comportamento
diferente das demais (p-valor<0,01).

Ja em relacao ao trabalho dos discentes (Figura 6(b)), aqueles que nao trabalham demoram mais
para evadir em relagdo aos demais. O referido teste sugere que pelo menos uma das curvas difere das
demais (p-valor<0,01). Agora, comparando aos pares, as curvas dos alunos que trabalham e outra situagao
sdo semelhantes segundo o teste (p-valor=0,08), porém essas duas curvas sao diferentes da curva dos
alunos que nao trabalham.
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Figura 6 - Estimativa das curvas de sobrevivéncia de Kaplan-Meier
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Fonte: Elaborada pelos autores.

A Figura 7 diz respeito as estimativas das curvas de sobrevivéncia relacionadas ao curso e
instituicdo. Comecgando pelo turno do curso, conforme apresentado na Figura 7(a), alunos que estudam a
noite tendem a evadir em menos tempo. O teste Tarone-Ware sugere que pelo menos uma das curvas
acerca destas caracteristicas possui comportamento diferente das demais. Analisando aos pares, o teste
diz que as curvas dos alunos que estudam no turno integral e vespertino se comportam de maneira
semelhante (p-valor=0,41), mas as demais curvas séo significativamente diferentes (p-valor<0,01).

Ainda, a Figura 7(b) mostra a estimativa das curvas de sobrevivéncia segundo a localizagdo do
campus, onde tem-se que os discentes que estudam em Jatai evadem em menor tempo em relagéo aos
demais. Aplicando o teste de comparagao de curvas pode-se dizer que pelo menos uma das curvas
apresenta comportamento diferente das outras em analise (p-valor<0,01). Com a aplicacdo do teste aos
pares, ha indicativo de que as curvas de sobrevivéncia de Goiania e Cidade de Goias (p-valor=0,08) tém
comportamento semelhante e as demais curvas se diferenciam significativamente.

SINERGIA, Rio Grande, v. 28, n. 1, p. 37-57, jan./jun. 2024 49



Figura 7 - Estimativa das curvas de sobrevivéncia de Kaplan-Meier
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Fonte: Elaborada pelos autores.

E, por fim, a Figura 8 diz respeito as estimativas das curvas de sobrevivéncia relacionadas a
classificagdo do curso por area do conhecimento. O teste Tarone-Ware sugere que pelo menos uma dessas
curvas possui um comportamento diferente das demais (p-valor<0,01). Ao ser procedida a anadlise aos
pares, percebe-se que as seguintes curvas possuem um comportamento semelhante: Ciéncias Agrarias e
Ciéncias da Saude (p-valor=0,98), Ciéncias Agrarias e Educacao (p-valor=0,65), Ciéncias Bioldgicas e Artes
(p-valor=0,16), Ciéncias Biolégica e Humanas (p-valor=0,65), Ciéncias da Saude e Educagdo (p-
valor=0,50), Ciéncias Sociais Aplicadas e Educacéo (p-valor=0,05), Educag¢ao e Engenharias (p-valor=0,27),
e, finalmente, Ciéncias Sociais Aplicadas e Engenharias (p-valor=0,15). Ainda, aqueles da area de Exatas e
da Terra evadem em menor tempo.

Na sequéncia, a Figura 8(b) mostra a estimativa das curvas de sobrevivéncia considerando o
agrupamento por ciéncias exatas e ndo exatas. Aplicando o teste de comparagéo de curvas, pode-se dizer
que as curvas apresentam comportamento diferente (p-valor<0,01). Aqui, mais uma vez, a analise ndo-
paramétrica indica que a area de exatas possuem maior associagdo com o abandono universitario em
relacdo aos demais cursos.
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Figura 8 - Estimativa das curvas de sobrevivéncia de Kaplan-Meier
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Fonte: Elaborada pelos autores.
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Agora, antes de apresentar as estimativas do modelo de Cox, devem ser feitas algumas
consideragcdes. Com o propésito de atender as condigdes de proporcionalidade dos riscos, hipétese central
do modelo de Cox, estima-se as regressdées com duas subamostras, sendo uma dela para os cursos que
ocorrem no periodo diurno e a outra para o noturno. Além disso, como idade e estado civil possuem uma
correlagdo de aproximadamente 0,5, as estimativas incluindo estas variaveis como preditoras dos riscos de
evasdo sao efetuadas em separado, uma vez que ambas sdo relevantes na analise. Com resultados
estimados em termos de coeficientes, e nao razbes de risco, sdo testadas quatro diferentes especificagoes,
visando verificar a estabilidade dos coeficientes e qual destas adapta-se melhor aos dados’.

Portanto, a Tabela 3 sumariza as regressdes segundo os turnos dos cursos ao controlar pela idade,
mas nao pela situagao civil, como segue:

7 Andlise por meio dos testes Akaike Information Criterion (AIC) e Bayesian Information Criterion (BIC).
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Tabela 3 - Estimativas dos coeficientes por turno

controlando pela idade)

Cursos diurnos

Cursos noturnos

(1) (2) 3) 4) (5) (6) ) (8)
ldade (18 a20 anos)  0,32° 0,31 0,28 028" 0,16 0,16 0,07 0,07
Idade (> 20 anos) 0,66 0,65 047 049 | 050" 048" 0,22 0,30
Sexo (feminino) 0,26~ -0,26  -023° -023 | -020" -0217 -015 -0,18"
Raga (preto) 0,07 0,07 0,04 0,04 0,04  -0,04 0 -0,02
Raga (pardo) 0,04  -0,04 -0,05 0,05 | -0,11 -0,1 0,08 -0,09
Raga (amarelo) 0.00 0.00 0.00 -0,01 0,08  -008  -007  -0,09
Raca (indigena) 098" 093" 0,97 092" | 1,737 180" 1,78 1,71
Raca (outro) 0,76 0,75 0,69 0,69 0,07  -0,05 0,07 0,12
(E‘iﬁarar];(:ntal) -0,38 0.25
Esc. mae (médio) -0,33 0,27
Esc. mae (superior) -0,31 0,17
nfomagio) -0.16 -0.08
Esc. pai (fundamental) -0,13 0,15
Esc. pai (médio) -0,24 0,07
Esc. pai (superior) -0,16 0,06
nformacso) 0,18 0.27
Ens. médio (particular)  -0,04  -0,02 0,03 0,03 0,04 0,06 0,06 0,1
Ens. médio (metade) 0,55 0,55 0,54~ 0,53" 0,2 0,22 0,15 0,16
Pré-vest. (1 semestre) -0,200  -0,200  -0,21"  -0,21" | -0,24" -0,22° -021  -0,23"
Pré-vest. (1 ano) 0,587 -057 -056  -054 | -023  -022 -0,18 -0,19
Renda (1 salario) 0,317 0,22"
Renda (1 a 2 salarios) 0,45 0,26
Renda (> 2 salarios) 0,40~ 0,61
Trabalho (sim) 0,36 0,317
Trabalho (outros) 0,36 0,44~
Campus (Catal3o) 0,19 0,18 0,17 0,17 033" 034 039 0,36
Campus (Jatai) 033" 033" 034 034 | 066 066 069 066
Campus (Cid. Goias) 0,56 -055  -0,52° -0,52"
Ciéncias Exatas 0217 0227 024" 023 | 040" 041 040" 039
AIC 12524,9 1252545 12508,15 12507,62|8512,18 8512,97 849546 8499,88
BIC 12641,5 12642,05 12618,62 12611,95|8620,45 8621,24 8598,32 8597,32
Fonte: Elaborada pelos autores.
Notas: * significativo a 10%; ** significativo a 5%; e *** significativo a 1%.
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E importante destacar, que para efetuar-se a interpretagdo dos coeficientes em termos percentuais
deve ser utilizada a seguinte expresséo:

(exp (5) — 1) = 100 (4)

Em relagdo as caracteristicas pessoais dos discentes, destaca-se que os alunos com mais de 20
anos possuem maiores chances de evadir de cursos diurnos e noturnos, embora para este ultimo caso os
coeficientes apresentem certa limitagdo de significancia estatistica. Ja as discentes do sexo feminino, em
meédia, estdo associadas a menor risco de abandonarem o ensino superior do que os demais, assim com
apontam Lassibille e Gémez (2008) e Guimaraes et al. (2010). Quanto a raga/cor, somente para o caso dos
indigenas é observado resultado estatisticamente significativo para o aumento da evasao universitaria, tanto
para os cursos diurnos, quanto para os noturnos. No caso de cursos que ocorrem durante o dia, a chance
de ndo sobrevivéncia é quase 1 vez e meia menor do que o grupo de comparacgao (alunos brancos) 166%
menos chances de nao evadir. Ja em relagao aos cursos noturnos, o resultado € mais alarmante, cerca de
4.6 vezes menos chances, ou seja 464% menor.

Quanto ao fato de ter sido cursado o curso pré-vestibular, vé-se que o risco é decrescente quando
sao analisados cursos diurnos. Assim, os alunos que estiveram matriculados nestes cursos preparatérios
por um semestre possuem cerca de 18% menor chance de evadir, enquanto o resultado pode extrapolar
40% de reducado nas chances de ocorréncia de evasao quando o tempo de curso foi de um ano. Logo,
quanto mais tempo o aluno frequentou um curso preparatoério, menor € a chance de evadir em comparagao
aos alunos que nao realizaram tal curso. Agora, note que estudos prévios acabam nao chegando a um
consenso sobre o sentido do efeito das notas nos testes de ingresso no ensino superior sobre a
probabilidade de abandono universitario (veja, por exemplo, ARULAMPALAM et al. (2004), GUIMARAES et
al. (2010), e SAMPAIO et al. (2011)). Apesar disso, pode-se intuir que, ao realizar um curso preparatério, o
aluno ingressa no ensino superior com uma bagagem de conhecimento que fornece melhor preparagéo
para acompanhar os conteudos abordados, além de ter possibilidade de conhecer e amadurecer seus
interesses sobre a area que deseja cursar, o ritmo de estudos, entre outros aspectos que talvez sejam
relevantes para evitar o abandono das universidades.

Outro ponto que deve ser destacado € a renda mensal. Os alunos atrelados a rendimentos entre um
e dois salarios minimos tém 56% maior chance de evadir de cursos diurnos. Avaliando os cursos noturnos,
o0 destaque recai sobre os académicos que possuem renda maior que dois salarios, uma vez que
apresentam 84% maiores chances de evasao. Ja quando se trata do status no mercado de trabalho,
independentemente do turno de estudo, os universitarios que possuem ocupagao laboral, registram mais de
43% maiores chances de evadir. Portanto, fazendo um paralelo com a literatura, conforme Sampaio et al.
(2011) destacam, o discente associado a maior renda pode ter mais flexibilidade para realizar uma possivel
troca de curso, caso nao se adeque a primeira escolha. Além disso, essa maior associagcao da renda com a
evasdo pode ser reforcada de acordo com a carga horaria destinada a atividade laboral (HOVDAHUGEN,
2015).

Comparando os alunos segundo o campus da Universidade Federal de Goias, pode-se observar
que os alunos que estudam em Cataldo e Jatai possuem maior chance de evasdo do que os que estao
matriculados em campus de Goias. Nesse sentido, os resultados sdo ainda mais fortes em termos de
magnitude e significancia estatistica para os casos de cursos noturnos, com coeficientes maiores do que
que 20% para o campus de Cataldo e 39% para o caso de Jatai. Por outro lado, os alunos que estudam na
cidade de Goias no turno noturno apresentam 42% menor probabilidade de evadir do ensino superior. Uma
possivel justificativa pode estar relacionada ao custo de oportunidade de residir em uma cidade mais
distante da capital, posto que, dentre os trés municipios em analise, Goias é justamente o mais préximo de
Goiania.

Finalmente, estar vinculado a cursos da &rea de exatas aumenta as chances de evaséao
universitaria. Todavia, o resultado difere em magnitude dentre os turnos de estudo, sendo maior para os
casos noturnos. Assim, a chance de abandono pode ser mais de 27% maior para os estudantes da area de
exatas de cursos diurnos, e superar 49% maior probabilidade quando os cursos sado noturnos.
Racionalizando esta relagao, talvez justifique-se pela complexidade e dedicagdo que os cursos desta area
requerem, ou ainda pela expectativa de retorno salarial.

Na sequéncia, a Tabela 4 apresenta os resultados quando nao controla-se por idade os modelos em
analise, mas sim pelo estado civil. De anteméo, destaca-se que os resultados sdo similares com os
anteriores, o que é indicativo satisfatério em termos de estabilidade dos coeficientes.
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Tabela 4 - Estimativas dos coeficientes por turno (controlando pelo estado civil)

Cursos Cursos
diurnos noturnos

M (2) (3) 4) (5) (6) (7) (8)
Estado civil 055" 0,54™ 0,44™ 0,44™ 0,30™ 0,29™ 0,09 0,16
(casados)
Estado civil 081" 0,79™ 0,64™ 0,65 0,34 031" -0,01 0,18
(outros)
Sexo (feminino) -0,34" 0,33 0,30 0,29 -0,25" -0,25" -0,16° 0,217
Raca (preto) 0,07 0,07 0,05 0,04 -0,02 -0,03 0,02 -0,01
Raga (pardo) -0,05 -0,04 -0,05 -0,06 -0,1 -0,09 -0,07 -0,09
Raca (amarelo) 0,01 0,01 0 -0,01 -0,08 0,08 0,07 -0,09
Raca (indigena) 1,107 1,05" 1,07" 1,04" 1,717 1,78 1,76 1,70"
Raca (outro) 0,72 0,72 0,68 0,66 -0,05 -0,05 0,08 -0,12
Esc. mae
(fundamental) -0.35 0.25
Esc. mée (médio) -0,27 0,24
Esc. mée 2023 0,14
(superior)
Esc. mée (sem
informago) 017 0,07
Ens. médio -0,01 0,01 0,06 0,06 0,02 0,03 0,04 0,08
(particular)
Esc. pai
(fundamental) -0,09 0,14
Esc. pai (médio) -0,17 0,05
Esc. pai (superior) -0,09 0,04
Esc. pai (sem )
informagé&o) 0,14 0,26
Ens. medio 0,54 0,54 0,54 0,52" 0,2 0,22 0,17 0,15
(metade)
Pré-vest. (1 0,21" 0,21" 0,22" 0,22" -0,23" 0,22" 0,22" -0,23"
semestre)
Pré-vest. (1 ano) 0,617 0,60 -0,58" 0,57 0,23 0,22 -0,18 0,18
Renda (1 salario) 0,28 0,24"
Renda (122 0,33" 031"
salarios)
Renda (> 2 0,29’ 0,71
salérios)
Trabalho (sim) 0,28 0,35"
Trabalho (outros) 0,32 0,47"
Campus (Catal3o) 0,28 0,27 0,26~ 0,25~ 0,37 0,37 0,42" 0,38
Campus (Jatai) 0,44™ 0,44™ 0,43 0,43 0,70" 0,70" 0,737 0,68"
Campus (Cid. -0,52" -0,51" -0,50" -0,50"
Goias)
Ciéncias Exatas 0,24 0,25" 0,26 0,26 0,39" 040" 0,38 0,38
AlC 12504,29 12505,68 12493,83 12492,79 8518,08 8518,61 8497,03  8503,51
BIC 12620,9 12622,28 12604,29 12597,12 8626,35 8626,88  8599,89  8600,95

Fonte: Elaborada pelos autores.
Notas: * significativo a 10%; ** significativo a 5%; e *** significativo a 1%.
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Portanto, os alunos casados que estdo matriculados em cursos diurnos possuem mais de 73% mais
chances de evadir em relagdo aos demais, enquanto este resultado apresenta certa limitacdo de
significancia estatistica quanto aos cursos noturnos. Este ultimo resultado ocorre quando sao inseridas as
variaveis referentes a renda e trabalho como controles na equagdo, o que pode dever-se a correlagao
positiva elevada entre o estado civil e tais indicadores. Apesar disso, o resultado em questao esta de acordo
com aqueles apresentados por Guimardes et al. (2010), onde os estudantes casados sao aqueles que
evadem em menor tempo. A maior chance de abandono para estes discentes talvez tenha relagdo com as
responsabilidades adicionais associadas a uma familia, como a realizagdo de uma atividade remunerada e
o cuidado dos filhos.

Os resultados, de modo geral, sdo coerentes com aqueles obtidos por estudos prévios. Como
esperado, importam caracteristicas pessoais, condigdes socioecondmicas, preparagdao para provas de
admissao ao ensino superior e, até mesmo, a localizagdo do campus da universidade. Assim, apesar de
ndo ser possivel generalizar os coeficientes devido a baixa representatividade da amostra em relagao as
especificidades de cada instituicdo, curso, regido, e categoria administrativa, tem-se evidéncias sobre quais
fatores podem ser foco de atengao para que seja reduzida a evaséo da Universidade Federal de Goias.

5 CONSIDERAGOES FINAIS

O ensino superior brasileiro cresceu de forma significativa na ultima década, proporcionando uma
maior oportunidade de acesso a universidade. Contudo, posto que a evasdo ainda é problema recorrente
nas universidades brasileiras. Nesse sentido, esse estudo, analisa os fatores associados a evasédo no caso
da Universidade Federal de Goias. Para isso, utiliza-se o modelo de semiparamétrico de sobrevivéncia de
Cox com dados de 5.250 estudantes de graduacgao desta instituigao.

De acordo com o modelo de Tinto (1975), tem-se que diversas esferas contribuem para tomada de
decisdo da evasdo, bem como, caracteristicas pessoais, financeiras, background educacional, e
relacionadas ao curso e instituicdo. Portanto, de acordo com as estimativas para o estudo de caso da UFG,
tem-se que as discentes do sexo feminino e alunos que cursaram pré-vestibular possuem menor
probabilidade de evadir. Por outro lado, as chances de evasdo estdo positivamente relacionadas com a
renda, com o estado civil casado, com a origem indigena, e com os Campus de Jatai e Cataldo. Além disso,
tem-se o importante coeficiente para os cursos de exatas, acrescentando a literatura a evidéncia de que os
alunos desta area possuem maiores chances de evadir do ensino superior.

Por fim, cabe destacar que a literatura acerca da evasao do ensino superior brasileiro ainda carece
de evidéncias, sendo que muitos resultados apontam em sentido heterogéneo. Apesar disto, o presente
estudo contribui de maneira especifica para entender o contexto da Universidade Federal de Goias, de
maneira que guie a tomada de decisdo acerca de como intervir para reduzir a evasdo. Agora, ainda é
necessario avangar mesmo para este caso, como, por exemplo, explorando de maneira mais acurada a
questao da causalidade entre os coeficientes obtidos neste estudo.
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